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Processamento e Análise de Big Data e Aplicação de Algoritmos de 
Machine Learning através da utilização da Plataforma HPCC Systems

Objetivo: Ao longo do minicurso, os participantes terão a oportunidade de conhecer os 
conceitos essenciais de processamento e análise de volumes massivos de dados (Big 
Data) e o processo de desenvolvimento de um serviço de consulta fazendo uso da 
plataforma open-source composta por um Cluster Computacional de Alto Desempenho 
(HPCC Systems) e, também, a utilização de algoritmos de Aprendizado de Máquina, bem 
como terão a possibilidade de aplicar os conhecimentos adquiridos em um ambiente de 
treinamento disponibilizado em sala de aula.

Informações Técnicas: Curso de nível básico. O curso requer apenas um computador
com acesso à Internet e uma conta no Github.

Minicurso: Objetivo

http://www.github.com/
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Minicurso: Autores

Autores

▪ Mauro D. Marques – Engenheiro de SW na LexisNexis Risk Solutions
Engenheiro com pós-graduação nas áreas de TI e Educação

35 anos de atuação como engenheiro no setor automobilístico
12 anos de atuação como professor universitário nas áreas de Engenharia e Ciência da 
Computação
Mauro.Marques@lexisnexisrisk.com

▪ Alysson R. Oliveira – Engenheiro de SW na LexisNexis Risk Solutions
Engenheiro de Computação

04 anos como engenheiro de software e mentor em projetos acadêmicos
06 anos como instrutor de cursos técnicos na área de Engenharia de Computação
Alysson.Oliveira@lexisnexisrisk.com

mailto:Mauro.Marques@lexisnexisrisk.com
mailto:Alysson.Oliveira@lexisnexisrisk.com
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Minicurso: Agenda

➢ LexisNexis Risk Solutions: A Empresa

▪ Quem somos nós?

▪ A nossa tecnologia: A evolução da plataforma HPCC Systems…

➢ HPCC Systems: Visão Geral

▪ Apresentação de conceitos;

▪ Aplicação de conhecimentos;

▪ Desenvolvimento de um serviço de consulta;

▪ Utilização de algoritmos de Aprendizado de Máquina.

➢ Próximos passos

▪ Cursos online;

▪ Projetos de pesquisa;

▪ Oportunidades profissionais.

➢ Considerações Finais
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LexisNexis Risk Solutions: A Empresa

▪ Quem somos nós?

 A LexisNexis Risk Solutions é líder no fornecimento de informações 
essenciais que ajudam clientes de diversos setores e governos na 
avaliação, prevenção e gestão de riscos.

 Fazemos parte de um grupo contendo um portfólio de marcas, 
abrangendo vários setores que fornecem aos clientes tecnologias 
inovadoras, análises baseadas em informações e ferramentas de decisão 
e serviços de dados.
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LexisNexis Risk Solutions: Corporação

Saiba mais em: https://risk.lexisnexis.com/group/our-brands

https://risk.lexisnexis.com/group/our-brands
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RELX Group

RELX é um provedor global de análises 

baseadas em informações e ferramentas de 

decisão para clientes profissionais e 

empresariais. O Grupo atende clientes em 

mais de 180 países e possui escritórios em 

cerca de 40 países.

Saiba mais em www.relx.com 

Científico

Eventos

Análise de risco

Legal 

http://www.relx.com/
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LexisNexis Risk Solutions: A Empresa

▪ A nossa tecnologia: A evolução da plataforma HPCC Systems...

2001 2011 2012 – 16 2017-Presente

Código aberto

(licença Apache e 

código no GitHub)

Melhorias contínuas

com FOCO NA 

QUALIDADE

Suporte e 

treinamento 

aprimorado

Aprimoramentos de 

arquitetura (Cloud)

Desenvolvimentos em

Machine Learning

Primeira versão

da plataforma

HPCC é lançada
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HPCC Systems:

Ativos e Clientes

• 12 petabytes de dados públicos e privados
• 270 milhões de transações por hora
• Clientes em mais de 100 países
• 76% de todas as empresas Fortune 500
• 7 dos 10 maiores bancos do mundo
• 100% dos 50 maiores bancos americanos
• 95 das 100 maiores seguradoras
• Mais de 7.500 orgãos governamentais:    locais, estaduais e federais
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HPCC Systems: Visão Geral

▪ Apresentação de conceitos

https://youtu.be/FDuCuDRy1wU

https://youtu.be/FDuCuDRy1wU


HPCC Systems
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Processamento e Análise de Big Data
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Trade Off do Big Data

• Problema N2

• Quantidade de dados   X   Recursos computacionais 

• Como processar bilhões de registros em segundos?

• Como analisar múltiplas fontes de dados e transformá-las em informação e 
conhecimento?

Saiba mais em: https://www.internetlivestats.com/

https://www.internetlivestats.com/
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Como trabalha a plataforma HPCC Systems?

Smart Car

Segurança Eletrodomésticos

Smart 
Watch

Smart Home

Assistentes

Entrega

Ingestão Limpeza e 
tratamento

Integração

I.A.

Coleta
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Fluxo de dados no HPCC Systems: “Funil” de dados

High Performance Computing Cluster (HPCC)

Big Data

Dados estruturados e 
não estruturados Aplicações de análise

Relacione &

Padronize

Categorize e 
Limpe

Visualização
Integração

Serviços em
tempo real

Serviços Batch

Analise
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Arquitetura da plataforma HPCC Systems

Big Data

ECL
Linguagem de 

programação

Programador
ECL IDE

Cloud IDE

CLI

VS-Code

GitPod

Cluster Thor
ETL

Cluster Roxie
Entrega

Consultas

Visualizações

Terceiros

Bibliotecas de 

manipulação de 

dados

Bibliotecas de 

Machine 

Learning
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Thor e Roxie: Objetivos específicos

Thor:

“Identificar e 

catalogar todos 

os seres vivos nos 

oceanos”

ROXIE:

“Disponibilizar 

todas as 

informações

sobre uma espécie”
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Enterprise Control Language (ECL)

Linguagem de programação centrada em dados (Data Flow)

• Declarativa e não-procedural

• Códigos menores e reutilizáveis
• Biblioteca para manipulação de dados

Compilador

• Gera código otimizado (C++)
• Lógica para processamento paralelo e distribuído

Como fazer O que fazervs.
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Bibliotecas de “Profiling” de dados
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Bibliotecas de “Machine Learning”
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Minicurso: Agenda
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✓Apresentação de conceitos;

▪ Aplicação de conhecimentos;

▪ Desenvolvimento de um serviço de consulta;

▪ Utilização de algoritmos de Aprendizado de Máquina.

➢ Próximos passos

▪ Cursos online;

▪ Projetos de pesquisa;

▪ Oportunidades profissionais.

➢ Considerações Finais
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HPCC Systems: Visão Geral

▪ Aplicação de conhecimentos
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A) Configuração do ambiente: Github / Gitpod sem “Fork”
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A) Configuração do ambiente: Github / Gitpod sem “Fork”
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A) Configuração do Ambiente: Github / Gitpod com “Fork”
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B) Enterprise Control Language (ECL)

▪ Conceitos básicos de ECL:

• Paradigma declarativo (não-procedural)

• ECL não é sensível a caixa alta/baixa 

• Espaço em branco é ignorado para melhor leitura

• Comentários em linha (//) e em bloco ( /* e */ )

• ECL utiliza sintaxe objeto.propriedade

Dataset.Campo           // referenciando um campo em um dataset

NomedoDiretorio.Definicao // referenciando uma definição em outro módulo
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B) Enterprise Control Language (ECL)

✓O código ECL é constituído de Definições e Ações

✓Definições estabelecem o que as coisas são, não como fazê-las

  (arquivos de definição ECL)

 MyDef := 'Hello World';   // não inicia uma WU

✓Ações em ECL resultam em compilação e execução

  (arquivos BWR)

 OUTPUT(MyDef);        // inicia uma WU

 OUTPUT('Hello World, again...');     // inicia uma WU
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B) Enterprise Control Language (ECL)

▪ “Inline” datasets utilizados durante a primeira parte da demonstração:
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RoadMap 01 - Sequência dos códigos ECL:

❑ Demonstração - ECL codes :

1. BWR_Tests.ecl (submit)

2. BWR_Demo00.ecl (submit)

3. BWR_Demo01.ecl (submit)

4. BWR_Demo02.ecl (submit)

5. BWR_Demo03.ecl (submit)

6. BWR_Demo04.ecl (submit)

7. BWR_Demo05.ecl (submit)

8. modInline01.ecl

9. modInline02.ecl

10. BWR_BrowseData01.ecl (submit)
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B) Enterprise Control Language (ECL)

GitPod
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Compreenda
os seus dados

Opere
somente

nos dados 
necessários

Transforme os
dados para 

menor
ocupação de 
armazenagem

possível
Faça uso

de estratégias
que otimizem
seu processo

▪ Os 4 objetivos principais em ETL 
(Extract, Transform & Load):

C) ETL
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C) Extração dos dados

• Operação spray

Landing
Zone

Nó 1 Nó 2 Nó 3

Parte 1 Parte 2 Parte 3Arquivos de 
dados a 
serem

ingeridos

SPRAY SPRAY SPRAY

Cluster HPCC

As partes do arquivo são referenciadas em ECL como um único arquivo lógico…

Parte 1
Parte 2

Parte 3

Fixo
Delimitado
XML
JSON
Variável
BLOB
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C) Extração dos dados

Nomes de arquivos sempre começam com um escopo (estrutura de diretórios) e
terminando com o nome do arquivo.

• O HPCC busca por arquivos cujos nomes começam com um escopo padrão (THOR):

'DIR1::DIR2::NomeArquivo'  //dado isso, HPCC procura por:
'THOR::DIR1::DIR2::NomeArquivo' //esse arquivo

• O sinal de “til” (~) indica a supressão do escopo padrão:

'~DIR1::DIR2::NomeArquivo'  //dado isso, HPCC procura por:
'DIR1::DIR2::NomeArquivo'  //esse arquivo

▪ Escopo e nomes de arquivos lógicos
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C) Extração dos dados

▪ Upload do “raw” dataset para a ‘Zona de Entrada de Arquivos’:

• Importação dos Dados Brutos (Upload = Landing Zone)
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C) Extração dos dados

▪ Spray para a distribuição do arquivo entre os ‘nós’ do Cluster:

• Spray do arquivo (Spray = Logical Files)
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C) Extração dos dados

▪ “Raw” dataset utilizado durante a segunda parte da demonstração:

• Importação dos Dados Brutos (Upload = Landing Zone)

Persons

Fixo: 151
 

963.512
registros
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C) Extração dos dados

▪ Spray para a distribuição do arquivo entre os ‘nós’ do Cluster:

• Spray do arquivo (Spray = Logical Files)
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C) Extração dos dados

▪ Definição da Estrutura de Dados   &   Análise do Perfil (Profiling) dos dados

EXPORT modPersons := MODULE
    EXPORT Layout := RECORD
      INTEGER4  RecID;
      STRING15  FirstName;
      STRING25  LastName;
      STRING15  MiddleName;
      STRING2   NameSuffix;
      STRING8   FileDate;
      UNSIGNED2 BureauCode;
      STRING1   MaritalStatus;
      STRING1   Gender;
      UNSIGNED1 DependentCount;
      STRING8   BirthDate;
      STRING42  StreetAddress;
      STRING20  City;
      STRING2   State;
      STRING5   ZipCode;
    END;
    EXPORT File := DATASET('~CLASS::MDM::DEMO::persons',Layout,THOR);
END;
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▪ Limpeza, padronização e consolidação de registros

C) Transformação e carregamento dos dados
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RoadMap 02 - Sequência dos códigos ECL:

❑ ETL - ECL codes:

1. modPersons.ecl

2. BWR_Persons_CSV (submit = opcional para CSV testes)

3. modPersons_CSV.ecl (opcional para CSV testes)

4. BWR_BrowseData02.ecl (submit)

5. BWR_DP_Persons.ecl (submit = opcional para CSV testes)

6. BWR_Demo06.ecl (submit)

7. BWR_Demo07.ecl (submit)

8. UID_Persons.ecl

9. STD_Persons.ecl

10. BWR_BrowseData03.ecl (submit)
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Minicurso: Agenda

✓ LexisNexis Risk Solutions: A Empresa

✓Quem somos nós?

✓A nossa tecnologia: A evolução da plataforma HPCC Systems…

➢ HPCC Systems: Visão Geral

✓Apresentação de conceitos;

✓Aplicação de conhecimentos;

▪ Desenvolvimento de um serviço de consulta;

▪ Utilização de algoritmos de Aprendizado de Máquina.

➢ Próximos passos

▪ Cursos online;

▪ Projetos de pesquisa;

▪ Oportunidades profissionais.

➢ Considerações Finais
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HPCC Systems: Visão Geral

▪ Desenvolvimento de um serviço de consulta: Dados Pessoais 
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RoadMap 03 - Sequência dos códigos ECL:

❑ Roxie - ECL codes:

1. IDX_Persons.ecl

2. BWR_BuildIndexes.ecl (submit)

3. Fetch_Persons.ecl  (compilar em Roxie)

4. BWR_TestQueries.ecl (submit)
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Machine
Learning
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HPCC Systems: Visão Geral

▪ Utilização de algoritmos de ML – Serviço de consulta: Preço de Imóveis
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Aprendizado de Máquina

▪ “Raw” dataset utilizado durante a terceira parte da demonstração:

• Importação dos Dados Brutos (Upload = Landing Zone)

Property.csv

Delimitado
 

1.662.959
registros
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Aprendizado de Máquina

▪ Visão geral – Conceituação

A característica principal do Machine Learning é a capacidade de inferir sobre relacionamentos e, 
visa prever uma resposta razoável quando apresentado com dados nunca antes vistos.

O "aprendizado" do Machine Learning (ML) tem várias categorias:

▪ Supervisionado - O tipo mais comum de ML. Esse método envolve o treinamento do sistema em que os 
recordset, juntamente com o padrão de saída de destino, são fornecidos ao sistema para executar uma 
tarefa.

▪ Não Supervisionado - Este método não envolve a saída de destino, o que significa que nenhum 
treinamento é fornecido ao sistema. O sistema precisa aprender por meio da determinação e adaptação 
de acordo com as características estruturais nos padrões de entrada.

▪ Deep Learning - Move-se para a área dos métodos ML de Redes Neurais (Neural Networks - NNs). O Deep 
Learning implica várias camadas maiores que ‘2’ e, também, implica em técnicas utilizadas com dados 
complexos, como análise de vídeo ou áudio.
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Aprendizado de Máquina

▪ Aprendizado Supervisionado

A premissa básica do ML Supervisionado é que, dado um conjunto de “amostras de dados” 
(registros) e um conjunto de “valores-alvo” em campo e formato de registro, que ele aprenda como prever 
“valores-alvo para novas amostras”.

Amostras de dados: conhecidas como variáveis “Independentes”, porque são as informações fornecidas 
e não dependem de nenhum outro dado. Variáveis Independentes também são conhecidas como 
‘Características’ (Features) dos dados.

Valores-alvo: conhecidos como variáveis “Dependentes”, porque eles são de alguma forma 
dependentes das amostras de dados.

As variáveis ‘Independentes’ e ‘Dependentes’ juntas são conhecidas como “conjunto de treinamento”.

Dois tipos básicos de Modelos de Análise em Aprendizado Supervisionado:
Quantitativo - conhecido como “Regressão” - Implica um valor numérico;
Qualitativo - conhecido como “Classificação” - Implica uma categoria ou, às vezes, um resultado binário.
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Aprendizado de Máquina

▪ Machine Learning Bundles da plataforma HPCC Systems

Os bundles de produção (excluindo os bundles de suporte ML_Core e PBblas) fornecem uma 
interface principal muito semelhante para o Machine Learning. No entanto, cada algoritmo tem suas 
próprias peculiaridades (suposições e restrições) que devem ser levadas em consideração.

 É importante ler a documentação que acompanha cada bundle para usá-lo efetivamente.

➢Link definitivo para todos os bundles de produção, sua documentação e tutoriais, quando aplicável:

 [https://hpccsystems.com/download/free-modules/machine-learning-library].

https://hpccsystems.com/download/free-modules/machine-learning-library
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Aprendizado de Máquina

▪ Machine Learning Bundles

a. Bundles Principais:

• ML_Core - Machine Learning Core
Fornece as principais definições de dados para ML. É um pré-requisito para todos os outros pacotes 
configuráveis de produção.
➢ Mais informações: [https://github.com/hpcc-systems/ML_Core].

• PBblas - Parallel Block Basic Linear Algebra Subsystem
Fornece operações de matriz escalonáveis e distribuídas usadas por vários dos outros pacotes 
configuráveis. Também pode ser usado diretamente sempre que as operações da matriz estiverem em 
ordem. Essa é uma dependência para vários dos outros pacotes configuráveis.
➢ Mais informações: [https://github.com/hpcc-systems/PBblas].

https://github.com/hpcc-systems/ML_Core
https://github.com/hpcc-systems/PBblas
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Aprendizado de Máquina

▪ Machine Learning Bundles

b. Bundles de Aprendizado Supervisionado:

• LearningTrees (baseado no algoritmo clássico “ML RandomForest”)
Classificação e Regressão baseadas em Árvores de Decisão. Um dos melhores métodos de ML "prontos 
para uso", pois faz poucas suposições sobre a natureza dos dados e é resistente ao “overfitting” (*). 
Capaz de lidar com um grande número de variáveis independentes. Cria uma “floresta” de diversas 
Árvores de Decisão e calcula a média das respostas das diferentes Árvores.
➢ Mais informações: [https://github.com/hpcc-systems/LearningTrees].

(*) Superajuste (overfitting): Muitos algoritmos tendem a superestimar o conjunto de treinamento. Isso 
significa que ele está reduzindo o erro de previsão ajustando-se ao ruído que ocorre nesse conjunto de 
dados. Um modelo de excesso de ajuste tratará esse ruído como sinal e usará o que aprendeu para prever os 
próximos dados apresentados. Infelizmente, esse próximo conjunto de dados estará sujeito a um conjunto 
de ruído completamente diferente, o que não fornecerá bons resultados.

https://github.com/hpcc-systems/LearningTrees
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Aprendizado de Máquina

▪ ML Supervisionado: Árvores de Decisão (Learning Trees - Random Forests)

As Árvores de Decisão têm sido utilizadas, pelo menos, desde a década de 1930 como uma 
forma de estruturar o conhecimento usando um conjunto de regras em cascata. Elas são 
conceitualmente simples e razoavelmente fáceis de entender e interpretar.

 Random Forest são facilmente “paralelizáveis”, sendo, portanto, um algoritmo ideal para 
uso em clusters do HPCC Systems.

 O LearningTrees bundle fornece uma implementação eficiente e escalável dos métodos 
Learning Trees. Atualmente, fornece algoritmos de "Decision Trees", "Random Forest", "Gradient 
Boosted Trees" e "Boosted Forest“.

 Diante dos diversos algoritmos disponíveis, qual algoritmo se deve escolher?
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Aprendizado de Máquina

▪ ML Supervisionado: Árvores de Decisão (Learning Trees - Random Forests)

Esse fluxograma pode ser usado 
para auxiliar nessa escolha
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Aprendizado de Máquina

▪ ML Supervisionado: Árvores de Decisão (Learning Trees - Random Forests)
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Aprendizado de Máquina

▪ Fluxo de Aprendizado de Máquina Supervisionado

1. Definição
do problema

2. Extração
dos dados

3. Preparação
dos dados

4. Segregação
dos dados

6. Implantação
do modelo

5. Treinamento e
avaliação do 

modelo
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1. Definição do problema

▪ “Dado um conjunto de atributos de uma propriedade (localização, m2, ano de 
construção/aquisição, nº cômodos, etc), como predizer o seu valor real de venda?"
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2. Extração dos dados

▪ Importação e análise dos dados
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3. Preparação dos dados

▪ Limpeza, padronização e consolidação de registros
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4. Segregação dos dados

▪ Seleção aleatória de amostras de treinamento e validação com a distinção de 
variáveis independentes e dependentes
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5. Treinamento e avaliação do modelo

▪ Obtenção de modelo a partir da amostra de treinamento e validação na amostra 
de teste



P A G E  6 6

6. Implantação do modelo

▪ Carregamento de dados e disponibilização de serviço de consulta
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RoadMap 04 - Sequência dos códigos ECL:

❑ ML - ECL codes:

1. modProperty.ecl

2. BWR_BrowseData.ecl (submit)

3. isCleanFilter.ecl

4. CleanProperty.ecl

5. modPrepData.ecl

6. BWR_ViewData1.ecl (submit)

7. modSegConvData.ecl

8. BWR_ViewData2.ecl (submit)

9. BWR_TrainReg.ecl (submit)

10. fn_GetPriceReg.ecl  (compilar em Roxie)

11. BWR_TestQueriesReg.ecl (submit)



P A G E  6 8

Minicurso: Agenda

✓ LexisNexis Risk Solutions: A Empresa

✓Quem somos nós?

✓A nossa tecnologia: A evolução da plataforma HPCC Systems…

✓ HPCC Systems: Visão Geral

✓Apresentação de conceitos;

✓Aplicação de conhecimentos;

✓Desenvolvimento de um serviço de consulta;

✓Utilização de algoritmos de Aprendizado de Máquina.

➢ Próximos passos

▪ Cursos online;

▪ Projetos de pesquisa;

▪ Oportunidades profissionais.

➢ Considerações Finais
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Próximos passos

▪ Cursos online: +170 aulas (https://learn.lexisnexis.com/hpcc)

Introdução ao ECL (parte 1) 

• Conceitos e consultas

Introdução ao ECL (parte 2)

• ETL com ECL

ECL Avançado (parte 1) 

• Dados relacionais

ECL Avançado (parte 2) 

• Superarquivos, XML/JSON e PLN

ECL Aplicado 

• Geração e automação de código ECL

ROXIE ECL (parte 1) 

• Índices e consultas

ROXIE ECL (parte 2) 

• Otimização de consultas

Machine Learning com HPCC Systems

• Fundamentos para uso dos plugins

Administração de Sistemas

• Conceitos e operação básica

HPCC para gestores

• Visão geral e aplicações da plataforma

https://learn.lexisnexis.com/hpcc
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… um único desktop ou
laptop.

… um cluster com nós trabalhando em conjunto
como uma única entidade.

Máquina Virtual

Bare Metal Cloud

Próximos passos

▪ Opções de utilização: Playground (http://play.hpccsystems.com:18010/)

http://play.hpccsystems.com:18010/
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Próximos passos

▪ Relacionamento com a Comunidade Acadêmica: 
https://hpccsystems.com/community/academics

https://hpccsystems.com/community/academics
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Próximos passos

▪ Universidades Brasileiras

• Disciplina Optativa na Poli/USP (Link)

• Cursos de extensão (Link) 

• Co-Orientação de IC’s (PIBIC Link1 Link2 Link3)

• Co-Orientação de TCC’s (Link1 Link2) 

• Co-Orientação de IC’s (Link)

• Co-Autoria de artigos científicos (Link) 

• Auxílio para aquisição de equipamentos

https://uspdigital.usp.br/jupiterweb/obterDisciplina?nomdis=&sgldis=pro3601
https://uspdigital.usp.br/apolo/apoObterCurso?cod_curso=30400120&cod_edicao=20002&numseqofeedi=1
https://wiki.hpccsystems.com/pages/viewpage.action?pageId=106397713
https://wiki.hpccsystems.com/display/hpcc/Luiz+Fernando+Cavalcante+Silva+-+2021+Poster+Contest+Resources
https://wiki.hpccsystems.com/display/hpcc/Bruno+Carneiro+Camara+-+2021+Poster+Contest+Resources
https://wiki.hpccsystems.com/display/hpcc/Lucas+Varella+-+2020+Poster+Contest+Resources
https://wiki.hpccsystems.com/display/hpcc/Johny+Chen+Jy+-+2020+Poster+Contest+Resources
https://wiki.hpccsystems.com/display/hpcc/Winners+-+2022+HPCC+Systems+Poster+Contest
https://sol.sbc.org.br/index.php/eradrs/article/view/14765
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▪ Oportunidades profissionais.
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Próximos passos

▪ Projetos de pesquisa

Saiba mais em: https://wiki.hpccsystems.com/display/hpcc/Available+Projects 

https://wiki.hpccsystems.com/display/hpcc/Available+Projects
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✓Cursos online;
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▪ Oportunidades profissionais.

➢ Considerações Finais
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Próximos passos

▪ Oportunidades profissionais

https://risk.lexisnexis.com/about-us/careers
https://www.linkedin.com/company/lexisnexis-risk-solutions/
https://www.vagas.com.br/v2273659

#ExploreMore

Ana Cristina Vieira
Senior Talent Acquisition
LexisNexis Risk Solutions 

+55.11.97075.5659
ana.vieira@lexisnexisrisk.com

#Contato

https://risk.lexisnexis.com/about-us/careers
https://www.linkedin.com/company/lexisnexis-risk-solutions/
https://www.vagas.com.br/v2273659
mailto:ana.vieira@lexisnexisrisk.com
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Links Úteis

Faça parte da Comunidade

Registre-se em: 
https://hpccsystems.com/pt-br

➢Site principal: hpccsystems.com

➢Primeiros passos: hpccsystems.com/Why-HPCC-Systems

➢Canal do youtube: youtube.com/user/HPCCSystems 

➢Fórum da Comunidade: hpccsystems.com/forums

➢Poster Competition: Link

https://hpccsystems.com/pt-br
https://hpccsystems.com/
https://hpccsystems.com/Why-HPCC-Systems
https://www.youtube.com/user/HPCCSystems
https://hpccsystems.com/bb/
https://wiki.hpccsystems.com/display/hpcc/Poster+Presentations+2021+by+Academic+Partners
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➢ Considerações Finais
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Perguntas
& Respostas
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Apresentação de conceitos

BIG DATA

▪Os cinco V´s:
• Volume
• Variedade
• Velocidade
• Veracidade 
• Valor
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Exemplo de uso da plataforma: “Detecção de Fraude”

Família 1

Família 2
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Exemplo de uso da plataforma: Uma situação mais atual…

Saiba mais em: https://hpccsystems.com/resources/covid-19-is-there-a-better-way-to-tell-the-story/ 

https://hpccsystems.com/resources/covid-19-is-there-a-better-way-to-tell-the-story/
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Dados Distribuídos e Processamento Paralelo

Big Data
Dados 

particionados
CPU
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Arquitetura da plataforma HPCC Systems

Componentes da plataforma HPCC Systems:
• Clusters:

o Thor
o Roxie
o hThor (Agente ECL)

• Middleware – Servidores de sistema:
o DFU
o ESP
o ECLCC
o Dali
o Sasha

• Outros servidores:
o Agente ECL (hThor)
o LDAP

• Interfaces de usuário (client):
o ECL IDE
o ECL Watch
o CLI - Command line tools
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“Stack” tecnológico da plataforma HPCC Systems
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O Power Trio da plataforma: Thor, Roxie e ECL

Cluster Thor
• Extraction

• Transformation

• Loading

ECL

Cluster Roxie
• Buscas concorrentes

• Tempo real

• Alto desempenho

Dados brutos
de várias fontes

Serviço de
Middleware

P
o

rt
al
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B) Enterprise Control Language (ECL)

: STORED(‘LeapYearValue’);

year % 4 = 0 AND ( year % 100 != 0 OR year % 400 = 0)

(INTEGER2 year)IsLeapYearBOOLEANEXPORT

Sintaxe completa de uma Definição ECL

[Escopo] [TipoValor] Nome [ (parâmetros) ] := Expressão [:ServiçoWorkflow] ;

Nome                             :=  Expressão ;               
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1. Definição do problema (cont.)

▪ Árvores de Decisão – Learning Trees
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Próximos passos

▪ Treinamento e Suporte

HPCC Systems: It’s easier.

Fácil de

Atualizar

Fácil de

Aprender

Fácil para

Gerenciamento de Clusters

Fácil de

Programar

Fácil para

Integração de Dados
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Conectividade

▪ Plugins
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Linguagens suportadas

▪ Exemplos

• C++

• R

• Python

• Java

• CQL

• SQL
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